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Prise en main du logiciel

» Utilisation
» Creation
» Gestion
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Fenétre initiale

Title bar Main menu Command window

¥2 EViews

File Edit Object View Proc Quick Optio Window Help

\ |  Path=c\data DB=y WF = none

Status line Work area
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Fenétre de commande

Insertion point Scroll button

Y2 EViews
File Edit Object View” Proc Quick Options Window Help

seties age10=agef10|
series college=educ=12
equation eq1.1s income ¢ college age

eq1.fitfitinc

T~ et

Drag edge to resize
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Statuts et fenétres

File Edit Object WView Proc Quick Options Window Help

D E [) L]
Wiew te
0 and data 0 andloge | |

Range
Sampll Previous Ctrl+Up | MNext Ctri+Dn | List Ctrl<J| | Dock+/- F4

[B]c Jgenty=nrnd
(=] eqiflgenr x1=nrnd
bA resf genr x2=nrmd

bA 1 equation eql.1s v o xl x2
b 502
A

equation egl.ls y cxl x2
genr x2=nrnd

|3 U | h.

genr y=nrnd L%
genr y=nrnd

Path = c'data DB = exdata = WF = untitled

Message area Default database

N Welcome ko EViews Path = c:\data DB = macrodat

Clear message Default directory Active workfile
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Créer ou ouvrir un fichier

» Plusieurs manieres d’acceder a des donnees:

Creation d’un nouveau fichier de travail (Workfile)
File/New/Workfile puis suivre les indications
wfcreate(wf=annual, page=myproject) a 1950 2005

Ouvrir un fichier Eviews (.wfl)

File/Open/Workfile puis selectionner le fichier a ouvrir
wfopen "c\data files\data.wfl"

Ouvrir un fichier qui n’est pas en format Eviews

File/Open/Foreign Data as Workfile puis sélectionner le fichier a
ouvrir

wfopen "c\data files\data.xls"
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Création d'un nouveau worktile

» Création d’'un nouveau
workfile:
File/New/Workfile
Choisir le type de structure
Choisir la frequence

Choisir les bornes

» Optionnel:
Donner un nom au workfile

Donner un nom a la page
du workfile

Workfile Create
wtorkfile structure bype Drate specification
|Dated - reqgular Frequency % | Frequency: |.ﬁ.nnual

Irreqular Dated and Panel

warkfiles may be made Fram Start date: | 1980

Unstructured workfiles by laker

End date:
specifwing date andjor other ne gate | 2002

identifier seties,

Workfile names {optional)
WF: | |

Page: | |
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Saisie de données

» Premiere meéthode: le copié/collé sur une nouvelle série.

4 Une fOiS Ie Workfile SR iEviciE 0E®

File Edit Object View Proc Quick Options Window Help

crég, allez dans Excel et
7 ) ’ . [Ef§ workfile: DEMO - (ceviews\datavdemo.wrl
selectlonner une Serle ViewProcObject rintSaveDetaiIs—I- ShoertchStoreDeIeteGeanEmple

Fange: 195201 199604 -- 180 obs Filter: *
Sample; 1952Q1 1996Q4 -- 180 obs
sans son label.
. [E| Group: UNTITLED. Workfile: DEMO::Demol EEXE
} COIIeZ enSUIte dans ViewProcObject PrintNameFreeze Defautt w SortTransposeEdit—.."—Sm
’ . ] ] . obs obs | GOP| PR
I Ob]et Serle Ia Serle 195201 195201 a7.87a00 0197561 126537

195202 | 195202 88.12500 0198167 127.506

’ . ’ . .
195203 | 185203 8962500 0200174 129.385 1.8286E
Selectlonnee (Cfo CI 195204 | 195204 47 87500 02013746

128.812 1.9236F

) 1852@1 | 195301 9467500 0.201052 130587 20473
apreS). 195302 | 195302 9555000 0.201444 130.341  2.2028€
189533 | 195303 9547500 0.202236 131.389 20716

. . 195304 | 195304 9417500 0.202723 129,891 1.48637

} S| Cela ne fonct|onne 1954Q1 | 195401 94.07500 0.203416 130173 1.0836¢
, . 195402 | 195402 9420000 0.203841 131,385 0.8143

195403 | 195403 9545000 0.204291 134627 0.0696E

PaS, N OUb|I€Z PaS de 185404 97.36375  0.204374 134252 1.0363

1955Q1 | 1585501 100.72450 0.205603 136.413 1.25632

déve rrouiller Ie mOde :Ilgg:gg <1955(';!2 102.825|EI 0.206227 136.471 1.614:5:
édition oo o 127.506

Path = c\eviews\data DB =dri WF = demo
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Création a partir d’Excel

Look in: | | data

v @ @

by Recent
Documents

€

Desktop

2>

by Documents

-

by Computer

Excel 97-2003 Read - Step 1 of 3

File name:

m

by Metworlk

[ ] Update default directany

Files of pe:

| Demo.wls

| Encel 97-2003 file [*.«1z]

Zell Range
(%) Predefined range
|
oo 4 ESEy
L
() Cuskom range
=
| | ECRY
L
OE= GL'P DR M1 B S
135Z:1 87.875 0.137E5607 12Z&. 537 1. 64 =
135Z: & 88_1Z5 0.1%81673| 127506 1.677667
135Z:3 89 _6Z5 0O_.zZ001787 1252385 1.828657
135Z:4 QF_875 0O.Z012Z459 1228 51z 1.923667
1353:1 Q94 _gZ5 0O.Z010517 130587 2.047333
1953:2 SE5_EE O.Z0l444z| 130.341 Z.Z0Z667
1953:3 QL _4Z5 O.Z0ZZ359 131.389 2.0Z1657
1952:4 94 178 0.z0272321| 129.891| 1.4263233
15954:1 24 _ 075 0.zZ034164( 130173 1.083657 LS
< Back Mext = l [ Finish
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Fenétre Worktile

» Reperes

’ M [ . . . e
Nombre d’observations T T = Filter
. |E| C
FEUI”eS kA resid

Barre de boutons

Obijets

dent ¥2=nrnd
eguation eql.lsycxl 2

8 Workfile: UNTITLED FBEX
| Viiew | Proc| Object | | Print | save | Details=/-| | show |Feten |

< | ¥ Untitled ;| MNew Page

2 E¥iews |;| |E| |g|

File Edit Object Wiew Proc Quick Options Window Help

equation egl.ls y cxl x2

equation egl.ls y cxl x2 EalINTIILED |-_| |E”E|

genr x2=nrnd Object PrintSa\reDetailsﬂ- Shnw FetchStnreDeIeteGenr Sample

genrxl=nrnd 032005 02:00 1273002006 1700 -- 2600 ohs Filter: *
0372005 08:00 1273002005 1700 -- 2600 ohs

cd Ydata [:%

workfile

1
w2

%
A
A

Path = cdata DB = exdata = WF = untitled
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Fenéetre Workfile

Workfile Range and Structure

) . Title Bar
(click to structure or resize) Button Bar C_U rrent
Filter
i Workfile: TESTFILE - (c:leviews\data%estfile.wf1) (click to
AR e — ! - | ! change)
Vle Proc Object _Prlnt.Save_Detalls-/—_ Show.Fetch Store | Delete Genr_S
Range™1954M01 1994M12 -- 492 obs Filter: *
Sample: 1954001 1994M12 -- 492 obs
R svi
[S] sys1
& tablet
Current ) var1
Sample [E) vecl Workfile
(click to : & vol Directory
change)
Click to
scroll € s

page tabs ss1

Click here to create
Workfile page tabs (click to set active page) a new workfile page
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Création et exécution d'un programme

Deux fagons d'éditer et d'exécuter un programme sous Eviews:

» Interactive use

Des commandes élémentaires peuvent tout d'abord étre reportées une a une
dans la ligne de commande (située au-dessous de la barre de menu).

Les commandes seront alors exécutées immédiatement, mais ne seront pas
enregistrées dans un fichier.

» Batch use

On ouvre une nouvelle fenétre dans laquelle on va enregistrer une séquence de
commandes.

Pour ouvrir un programme existant:
File/Open/Program

Pour créer un programme
File/New/Program
program nom_du_programme

Ce mode permet d'exécuter un bloc de commandes et de les enregistrer
dans un fichier. On pourra alors exécuter le programme de fagon répétée et
I'appliquer a d'autres bases de données.
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= B

i

Alphanumérique

Vecteur de parametres

Equation

Facteur

Graphique

Groupe de séries

Max. de vraisemblance

Matrice

Modele

[P] Séries groupées ]] Matrice symétrique
[:]| Vecteur colonne S| Systeme

&3] Echantillon d’observations ffgg] Table

1E| Scalaire tu1| Texte

" Série temporelle miff Carte de valeurs

55

=tr

[k

Etude transversale @ VAR

Représentation d'état [:1| Vecteur

Chalnes de caracteres

Vecteur de chalnes de caractéres
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Les objets

» Ci-avant un recapitulatif de tous les types d’objets.

» Deux moyens de déclaration:
Avec le menu:
Object/New Obiject
Avec la ligne de commande:
tybe_objet nom_objet
» Types d’objets les plus utilisés:
Série temporelle:
series x
Groupe de séries:
group g Xy
Equation:
equation eq0 |/

|5 Jonathan Benchimol



Fenétre Object

Main
Menu

Workfile
Window
Toolbar

Equation
Titlebar
(Active)

Workfile
Window

r‘ EViews
ile Edit Object View Proc Quick Options Window Help

[ifi| workfile: BOMDS - {c:leviews\datalbonds.wf1)

gmm_test
(=] ols_results

Dependent Variable: Y

Method: Least Squares

Date: 08/11/09 Time: 18:15

Sample (adjusted): 1953M05 1958M12

Included observations: 68 after adjustments

Variahle

Coefficient

Std. Error t-Statistic

C
X
A1)
R(-2)
A(-3)
K(-4)

0.876420
-0.002402
0.966511
-0.058450
-0.019581
0.164962

0.228950 3.828003
0.281592 -0.008530
0.332520 2.906622
0.143381  -0.407651
0.140378  -0.139484
0.085183 1.733117

0.9932
0.0051
0.6849
0.8895
0.0880

R-squared
Adjusted R-squared

0.761373
0.742129

hMean dependent var
S.D. dependent var

Path = c\eviews\data

4.041176
0.548897 +

DB=y WF = bonds

Jonathan Benchimol

Workfile
Titlebar
(Inactive)

Equation
Window
Toolbar

Equation
Window



Menu

» File: ouverture, fermeture, sauvegarde, impression...
» Edit: copié, colle, retour en état precedent, rechercher...
» Obiject: créer, gerer ou imprimer un type d’objet

» View (lorsqu’un objet est sélectionné): voir, statistiques
sur 'objet, lien avec la base de données, ouvrir...

» Proc: procédures globales ou particulieres

» Quick: estimation, statistiques groupees, tests statistiques,
VAR, générateur... bouton le plus utilisé !!!

» Options,Add-in,Windows: facultatif

» Help: a utiliser sans limite.
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Analyse statistique

» Representations graphiques
» Statistiques descriptives
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Introduction : Fenétre Object

Series View Menu Main Window Main Menu

Y2 EViews
File Edit Ob}dt View Proc Quick Options Window

SpreadSheet

Ya Series: RC Graph...

[ prclon

Series Window

Descriptive Statistics & Tests 4
¥ Series: RC Workfile: BONDS::Bondst (B]=]3]

One-Way Tabulation...

Correlogram... IR
o _ SpreadSheet C I
Series window Long-run Variance... k l [ [
is active ) Graph...
Unit Root Test... e jted: 02/13/95 - 13:52 1'
Variance Ratio Test... Descriptive Statistics & Tests  » 2:01 1996:12 f re=fybaac -5
BDS Independence Test... One-Way Tabulation... 1
Label Correlogram... 1
/'Long-run Variance... 3
Unit Root Test... 1
Series View Menu Variance Ratio Test... 1
BDS Independence Test... :
Label i
T TYSIWTT ITsU0u0T
1953M12 3.740000 Vi
1954M01 [ < 3 .:
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Introduction : Fenétre Série

4

4

Manipulation de données

Afficher la seérie, etc...

Label
View/label

Sheet
View/Spreadsheet

Line
Views/Graph/Line
Stats

3 Series: CP Workfile: BONDS::Bondst

View | Proc

SE&E

Object | Properties | [ Print | Name | Freeze S
CP Default
Raw Data
| | Differenced |
Last updated: 06728595 | Year Dif -~
Citibase Series: FYCP - Monthly 1% Change 11 —
INTEREST RATE: COMMERCIAL PAPE = CNa AR o pER AN
Year % Chg
Log
1953M01 2310000 Log Dif
1953M02 2310000
1953M03 2360000
1953M04 2440000
1953M05 2670000 b
1953M06 | £ ||
¥ Series: CP ¥Workfile: BONDS :Bondst E1E) ]
View | Proc| Object | Properties | | Print [ Mame | Freeze | | Differenced » | | Sort| Edit+/-| 5
Differenced CP
| | | |
Last updated: 081 2/09 - 16:10 S
Citibase Series: FYCP - Monthly 19471 to 199411 __
INTEREST RATE: COMMERCIAL PAPER, B-MOMNTH (% PER ANM...
1953001 A
1953mM02 n.ooooon
1953M03 0.050000
195304 n.osoo0o00
1953M0% 0230000 "
1983M0B |~ 77T 3 .

Views/Descriptive Statistics & tests

20
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Introduction: Fenétre Série

21

Cell Value

Edit Window Toggle Edit Mode

¥ Sevies: RC Workfile: BONDS::Bonds} 3] =[E3)
View Pr Object | Properties | | Print | Namg Freeze Default | | Sort |Edit=/- | Smpl=/-| Label+/- | Wigle

3.5089998930463257

rd

I |/

1953M01

3.510000

1953M02

1953M03
1953M04
1953M05
1953M086
1953M07
1953M08
1953M09
1953M10

3.540000
3.970000
3650000

780000
3.860000
3.860000
3.850000

3.880000
2 a2nnnn

Selected Cell

Last updated: 02/13/95 - 13:52
Modified: 1953:01 1996:12 If re=fybagc

Series Display Type Toggle Wide Mode

Jonathan Benchimol



Introduction: Fenétre Série

Label for first row Toggle Wide Mode

Series Display Type

¥ Series: RC Workfile: BONDS::Bondst

BEE&®

ViewProcObjectProperties PrintNameFreeze Defal v SortEdit-r/-Sleﬂf—Label-r/- Wide+/-

RC \
3 4 5 \
Last updated: 02413195 - 13:52
Modified: 1953:01 1996:12 if re=fybaac

1953M01
1953M07

1954M01
1954M07
1955M01
1955M07
1956M01
1956M07

3.510000
3.860000
3.710000
3.500000
3.450000
3.520000
3.6000m0

3.530000
3.850000
3.610000
3.480000
3.470000
3.560000
3.580000

3.570000
3.880000
3.510000
3.470000
3.480000
3.590000
3.600000

3.650000
3.820000
3.470000
3.460000
3.480000
3.590000
3.680000

3.780000
3.740000
3470000

450000
3.500000
3.580000
3.730000

3.860000
3.740000
3.490000
3.450000
3.510000
3.620000

760000

6] .:

Data for 1955:07 Data for 1953:05 Toggle Sample Filtering
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Opération sur les séries

» Creer une nouvelle séerie y:

series y

» Creéer la série y en fonction de x et z:

series y = 2%x + 3%z

» Creer la série y log d’elle-méme:
series y = log(y)

» Creer la série y moyenne mobile d’ordre 6 de x:

series = @movav(x,6)

23 Jonathan Benchimol



Opération sur les intervalles de temps

Workfile sample Workfile range
(included observations) (all observations) Click to change sample

il Workfile: BONDS - (c:leviewslidatatbonds.wf1) (=[x
ViewProcObject I* intSaveDetai < /- ShoertchStureDeleteGeanample
Range: 1953M01 1996812 -- 528 obs Filter: *

SampIE:‘IBﬁBMD]\TB 2ifrc=3.6 -- 45 0bs

Double-click to change sample

. ’ . Sample [%]
» Partie supérieure 5 _ _
ample range pairs (or sample objeck to copy)
1 iNnif 1 1953m01 1958m12
» Point initial et terminal
de l'intervalle
. . . IF condition {optional)
» Partie |nfer|eure re=3.6 Cancel
» Zone conditionnelle
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Exemple d’échantillon

» Partie supérieure: prendre en compte uniquement les

observations 50 a 100 et 200 a 250:
50 100 200 250

» Partie inferieure: parmi ces observations, prendre en
compte uniquement celles ou la variable x est comprise
entre 6 et |3 et la variable y est inferieure a sa moyenne:

(x>=6 and x<=13) or (y<@mean(y))

25 Jonathan Benchimol



Détinition d’échantillon

» La commande smpl permet de definir un echantillon de
données, avec ou sans condition:
Selectionner uniguement un éechantillon de 1970Q1 a 1999Q4:
smpl 1970Q1 1999Q4

Sélectionner uniquement , dans un échantillon de 1970QI a
1999Q4, les données ou rates est supérieur a 1.8:
smpl 1970Q1 1999Q4 if rates> 1.8
Sélectionner uniguement un échantillon de 1970Q1 a la
derniere valeur :
smpl 1970Q 1 @last
Sauvegarder un echantillon de la premiere valeur a 1989Q?2 :
Sample s| @first 1989Q2

26 Jonathan Benchimol



Chaines de caractere

» Créer une chaine de caractere:

Lighe de commande:

alpha myseries

alpha name

alpha symbol

smpl @all if name = “Benchimol”
Grace au menu:

Object/New Object/Series Alpha

» Creéation a partir d’'une chaine:

Last updated: OV 7/03 - 16:08

[ [

| £

G 2|~ o e o | =
| ==

Mettre dans la série de caracteres myseries le nom de la série name
et le symbole de la série symbol entre parenthese:

alpha myseries = name + " (" + symbol + ")

Mettre dans la série bname les noms commengant par la lettre B:
series bname = (@lower(@Ieft(name, 1)) = "B")

27

Jonathan Benchimol



Attribution de labels

» Donner un label aux valeurs des variables:

Valmap ¥ Series: FEMALE Workfile: LINK_STATE: Individl CEx
. . View Proc| Ohject | Properties | | Print | Mame | Freeze | | Default "
Object/New Object/ValMap FEMALE
| I |
Last updated: O7f24/M06 - 17:04 ”
Fred 1]
GeOMEe 1]
Karen 1
M ark 1]
FPaula 1
Rebecca 1
L
< »

» Utile uniquement lorsque la variable ne présente qu’un
nombre restreint de valeurs.

» Pour attribuer un label a une serie, cliquer sur Properties
dans le menu de celle-ci puis sur Value Map.
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Attribution de labels

» Exemple d’attribution de labels:

29

valmap mymap
mymap.append 3 "trois”
mymap.append 99 "do not exist"

File Edit Object View Proc Quick Options Add-ins Window Help

valmap mymap

mymap.append 3 trois
mymap.append 99 "do not exist”

Workfile: FORMATION - (d\essec\presentations\formation eviews\for.,, - B X
[View[ProcIDbject] [Print]SaveIDetails—.f-] [ShowlFetchIStoreIDEIetEIGenrliample]
Range: 197001 201004 — 164 obs Filter: =
Sample: 1970Q1 199904 if stn=1.8 - 120 obs

alphal £ Inn kA Ul

[G] awm kA Iprod &4 unn

Elc p T lin Tl e

kA can_yen VYalmap: MYMAP  Worldfile: FORMATIOM:: AWM,

kA compr

kA een [ViewIProcIDbject] [PrinthamelFreezel [Edit—.."-[Update[SortIInsIDell
kA exr

A ged

R ger Walue Label

A gon Yalue Label

kA heg =blank= =blank=

kA hegwei = MA = MA

kA hex

A hexsa g9 do not exist

A hicp 3 trois

kA hicpsa
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Groupe de séries

» Permet de visualiser et d’etudier plus d’'une serie, formant
ainsi un groupe de séries.

» Creer simplement un groupe de series en sélectionnant
plus d’'une serie du workfile (maintenir enfoncée la
touche Ctrl et cliquer sur les series a selectionner), puis
clic bouton droit, puis Open, puis as a Group.

» Cet objet est tres utile pour effectuer des tableaux
recapitulatifs, pour representer I'évolution d’'une serie en
fonction d’'une autre ou pour en représenter plusieurs
sur un meme plan.
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Utilisation de l'aide

» IMPORTANT: des que vous avez une question, cliquez sur
Help, puis sur Quick Help Reference, puis sur 'un des
type correspondant a votre interrogation:

Question sur un Objet ?
Question sur une Commande ?
Question sur une Fonction ?
Question sur les Matrices ?

Question sur la Programmation ?

» Une fois que vous avez ouvert le champ correspondant a
votre question, tapez-y un mot cles de votre

» IMPORTANIT: utilisez le plus souvent possible I'aide.

31 Jonathan Benchimol



Bechercher | Eavoris
Entrez le mot-clé & rechercher :

" (comment character) -

_ {continuation character) D
- [dash})
negation
subtraction
| (excclamation) control varable
% (percent sign)
program arguments
string varable
* (astersk) multiplication
=, in backup file name
DB 7 files
.EDE file
RTFfile
WF1 file
/ (slash) division
¥

Sommaire  Index

pool cross section identifier

wildcard versus pool identifier
@abs
[@acos
Faddinspath
Faddquotes
=l
Fasc
Easin
@atan
@heta
@betainc
Ebetaincder
Ebetaincinv
@betalog
@binom
@hinomlog
Ecapplyranks
@cheta
@chinom
Ecchisg
@ceiling
@cellid
Ecexp
@cfdist
Ecfirst
Ecgamma
Ecged
@cholesky
@chr
@cifirst
@ilast

32

ﬁ EVIEWS7

Object View and Procedure Reference

This section contains is a reference guide to the views, procedures, and data
members for each of the objects found in EViews, grouped by object:

Alph
S

Coef
B

Equation
=]

[E] Eactor
i Graph
Gl Group
Ea| Loal

Matrix
] Model

[B]

Foaol

Rowvectar

Series

Spool

Sspace

String

Svector

0.3

SYm

System

Yalma
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Créer un graphique
» Lorsque vous avez

7. IpHion Eages —Garaph bype -Diekails-
ouve I"t une se I"Ie, =) Graph Type ik
] - Hie _ ' Graph data: |Raw data b |
C|Iquel’ sur [+ Frame & Size |Basu: Feph v| N p
_ fixes & Scaling Specific: Orientation; |N|:urmal - obs axis on boktom W |
V|eW/ G I"aph e - Legend Ling & Symbol e
B~ Graph Elements Bar Axis Dorders: |N|:|ne b |
’ . 5 g Spike
} U N ecran ap Pa I"alt Jemplsicstibiecss Area Multiple series: | Single graph
f Dok Plok
- Distribkicn
(C . CI-CO ntre) . Quantile - Quantile
Boeplak
» Configurer votre e

graphique puis
cliquer sur OK
pour I'afficher.

5] (o) Com

33 Jonathan Benchimol



Créer un graphique de plusieurs séries

» Créer un groupe de séries

» Ouvrir le groupe puis allez
dans View/Graph... puis OK

» Si vous voulez obtenir
plusieurs graphiques sur une
seule fenétre, cliquer sur
Options, puis dans Multiple
Series, cliquer sur Multiple
Graphs

» Pour changer de Template,
cliquer aussi sur Options (ou
double-clic sur le graphique),
puis Template & Obijects puis
laissez-vous guider.

34

I3 Group: GROUPDT Workfile: TREASURY2005C::Daily 5L

» | |Options . Sample - Sheet Stats

‘JiewF‘rncOb_iect Print| Name | Freeze | | Default
50
. i .
45 i g, A,
. e
B = ™ -Ill‘jh‘l'"rl"x af’\m"l( Im'_"‘| ;_,,‘ru"' _;\..l“‘ T

_ ‘1.- We oW L -

4.0 Y. '|,u,.u A /-"_J bt R PR
- b -~ !
W

3.5+

25 /J/“W
20 —r"\\/\jfr

15 T T T T T T

J
i T .
wt - et i~ B
= o
30 e

M1 M2 M3 M4 M5 MG

My M3 M3 MIO K11 M2

2003

— 1-MONTH TREASURY
—— 1-¥EAR TREASURY

------ F-MONTH TREASURY
——10-¥E&R TREASURY
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Présentation du graphique

» Possibilites: ajouter du texte, modifier I'échelle des axes,
modifier 'apparence (template), sauvegarder son propre
template, afin de le reutiliser, etc...

» Ces agrements esthétiques sont tres pratiques lorsque
les graphiques doivent repondre a une méme charte
graphique par exemple.

» Mettons en pratique par plusieurs exemple ces
possibilites.
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Figer ou pas Figer ?

» Le graphique genere a partir d’'une série par Eviews peut
étre soit connecté aux données, soit déconnecté des
donnees a partir desquelles il a eté construit:

Si 'on change quelque chose dans les données, cela modifiera
I'aspect du graphique: Freeze

Si 'on change quelque chose dans les donnees, ou si on passe a
une autre visualisation, cela ne modifiera pas I'aspect du
graphique: Freeze

» « Freezer » un objet crée un autre objet qui devient
indépendant de 'objet originel. Il n’y a plus d’actualisation
possible.
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Statistiques de base

¥ Series: M1 Workfile: DEMO::Demol (=3

» Cliquer sur une série, puis:

UiewPrncObjectPrnperties F'rintNamEFreezE SampIEGeanheet

- T | | » View/Descriptive Stats &
. Y .

T I Tests/Histogram and Stats

E=F] 1219.420 . . .

m?n}?rr:&lrr: 126.5370 4 Vlew/Descrlptlve Stats &

Std. Dev. 344 83145

o1 Dev 3448315 Tests/Stats Table

kurosis 2687096

=a Series: LOG(M1) Workfile: DEMO::Demot H[=]E3]

"Iarque__E_lera 30.60101 View | Proc| Object | Properties | | Print [ Name | Freeze SampleGeanheetGraph Stats (1
Probatility 0.000000 ;
Sum a0101.16
Sum Sg. Dey. 212846772
o]
f Series: LOGM1)
Chservations 180 ) S ample 1952001 120504
4 > &9 ] Obsenvations 180
, . ey hean A.811220
» Pour un Groupe de Séries: Median 5908431
15 4 hl 3ximum FA08131
Mlinimum 4. 840535
3 i Std. Dev.  0.022347
QUI.CI({GFOUP L L. 7 - Skewnesz 0323130
Statistics/Descriptive Statistics | .| AL
. Jarque-Bera 1591357
» Les observations manquantes o NN LU [ Probability 0.000350
. i3 50 52 a4 5B S8 60 B2 G 66 &3 10 12
sont automathuement exclues
des statistiques
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Economeétrie

» Estimations
» Tests
» Methodes
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Qu’est-ce que I'économeétrie

» Ensemble des techniques destinées a mesurer des
grandeurs économiques.

Mesure de grandeurs préalablement définies par I'économie
(emploi, croissance, valeur ajoutee, etc.);

Veérification empirique de relations entre ces grandeurs
prédites par des modéeles issus de I'économie mathématique ;

Etude a priori de relations entre grandeurs mathematiques
indépendamment d'un modeéle économique sous-jacent.
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Objectifs

» Utiliser Eviews pour
Expliquer ces mesures.
Exploiter des données.
Etablir et tester des relations robustes entre elles.
Exposer et presenter ses resultats.
Quantifier des parametres d’'un modele.
Tester des hypotheses ou des prévisions.
Confronter des modeles concurrents.
Simuler des évolutions passées ou a venir.
Etudier des interactions entre variables.
Rapprocher la théorie a la realite.
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Méthodologie

» Specifier du modele
Choisir les variables explicatives
Choisir la forme fonctionnelle
Prendre en compte les chocs
» Confronter le modele aux données
Estimer le modele
Evaluer et analyser les resultats
Tester de la robustesse de 'estimation
» Utiliser le model
Prévoir
Envisager des variantes
Cas extremes
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Nomenclature

4

Relation entre une variable expliquée (Y,) et des variables
explicatives (X, ,) pondérées par des parametres (a,), une
constante (parametre a,) et une perturbation (choc u,)):

Y. =a,ta X  taX,+...+aX, +u,

On cherche a estimer les parametres, inconnus du
modele.

u,; peut étre percu comme un choc, une perturbation,
une erreur ou un alea.

Il s’agit ici d’an modele linéaire avec un terme constant.
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Objectifs spécifiques

» A l'aide d’observations des variables (données), on
cherche a:

Estimer les parametres du modele.
Evaluer la précision des estimations.
Montrer le pouvoir explicatif du modele.
Savoir si la liaison globale entre Y, et X, , est significative.
Savoir si 'apport marginal de chaque variable est significatif.
Evaluer la capacité predictive du modele.

Envisager des aspect particuliers.

43 Jonathan Benchimol



MCO: Tests

» Pour toute I'estimation » Pour chaque parametre:
R? ajusté » Student (p-value)
Mean dependent var » Std. Error

S.D. dependent var
S.E. of regression
Akaike info criterion
Sum squared resid
Schwarz criterion
Log likelihood
Hannan-Quinn criter.
F-statistic
Durbin-Watson stat
Prob(F-statistic)
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Estimation d'un équation par les MCO

» Creéer un workfile regroupant les donnees a analyser

» Estimer les coefficients de la regression:
Quick/Estimate Equation... ou Object/Equation

Ecrire la relation sous forme d’'une equation:

VExpliquée=c(1)*VExplicative | +c(2)*VExplicative2+C(3)
ou

LS Vexpliquee C Vexplicatives séparées par un espace

» Les variables suivies de (-1), (-2) ... sont des variables
retardees.

» L'estimation se fait en ajustant I’echantillon de facon a ne
pas tenir compte des donnees manquantes.
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Fenétre Equation Estimation

Equation Estimation

» Eviews donne le choix e
e nt re P I u S i e u rs Equation specification

Dependent wariable Followed by lisk of regressors including ARMA
and POL terms, OR an explicit equation like v=c{1+c{Z)*x,

techniques d’estimation, o) < a(ade 1= (e
et une personnalisation
de I'echantillon au

moment de 'estimation. | .. ..o

Method: L5 - Least Squares (MLS and ARMA) w

sample: [ oco01 199204

Ik, l [ Cancel
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Résidus des MCO

» Lorsque vous obtenez
le resultat des
estimations, un onglet
Resids apparait.

0.8

» Cliquez dessus pour o
obtenir un graphique -2
des reSIdus - ‘0‘0‘ | ‘0‘1‘ | ‘0‘2‘ | ‘0‘3‘ | ‘0‘4‘ | ‘0‘5‘ | ‘0‘6‘ | ‘0‘7‘ | ‘0‘8‘ | ‘0‘9‘ | ‘1‘0‘ | ‘1‘1‘
(perturbations).

Residual Actual Fitted
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Travailler avec les résultats statistiques

» Fonctions retournant
un scalaire:

48

@ aic Akaike information criterion

@ coefoov(i,j) covariance of coefficient estimates ¢ and j

@ coefs(i) i-th coefficient value

@dw Durbin-Watson statistic

@nf Fstatistic

@ fprob Flstatistic probability.

i@hg Hannan-Quinn information criterion

@ijstat J-statistic — value of the GMM objective function (for
GMM)

i@ logl value of the log likelihood function

@meandep mean of the dependent variable

@ncoef number of estimated coefficients

@r2 R-squared statistic

@rbar2 adjusted R-squared statistic

@rlogl retricted (constant only) log-likelihood.

@regobs number of observations in regression

@schwarz Schwarz information criterion

i@ sddep standard deviation of the dependent variable

& se standard error of the regression

(0 55T sum of squared residuals

@@ stderrs(i) standard error for coefficient ¢

@tstats(i] t-statistic value for coefficient §

c(i) i-th element of default coefficient vector for equation (if

applicable)
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Travailler avec les résultats statistiques

» Fonctions retournant
un vecteur ou une
matrice d’objets:

» Fonctions retournant
des caracteres:
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i@coefcov matrix containing the coefficient covariance matrix
iwcoefs vector of coefficient values

ipstderrs vector of standard errors for the coefficients
tstats vector of f-statistic values for coefficients
@command full command line form of the estimation command
@smpl description of the sample used for estimation

@updatetime

string representation of the time and date at which the
equation was estimated
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Travailler avec la régression

[Uiewl PrncIDbject] [PrintINameI Freeze] [Estimatel FnrecastlStatsIResids]

» Cliquez sur View pour voir:

Representations _ D1
L 4 . Estimation Output
es representatlons Actual, Fitted, Residual *Ho
L t- ARMA Structure... stments
€S sortes Gradients and Derivatives Y| Std Emor  tStatistic  Prob.
Covariance Matrix
La structure ARMA 0.124777  17.08820  0.0000
Coefficient Diagnostics r
7 . Residual Di i R Mean dependent var -0.065299
Les residus Besicual Diagnostics S.D. dependent var 0.161143
Stability Diagnostics b | Akaike info criterion -1.779734
G d d r o .. r Schwarz criterion -1.758820
ra Ients, erives Label Hannan-Luinn criter. -1.771235

COTOmT=T v a s o o1drn EEIOEIT

Matrice des covariances
Tests sur les coefficients
Tests sur les résidus
Tests de stabilité

Etc...
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Travailler avec la régression

View Pmcl[}bject] [PrinthameIFreeze] [EstimatelFurecastlStatslﬁesids]

» Cliquez sur Proc pour
effectuer:

51

Des previsions
Un modele

Des deérivees de la fonction
de régression par rapport
aux parametres

Un groupe des regresseurs

Dep Specify/Estimate...
Meth Forecast...
Date ] ]
Sam Make Residual Series...
Inclu Make Regressor Group =
Make Gradient Group d Error  tStatistc  Prob.
= Make Derivative Group
C 24777 17.08820 0.0000
Make Model
R-sc Update Coefs from Equation in dependent var -0.065299
AdjusTeorEsguarer——woZZaar oo dependent var 0161143
S.E. ofregression 0.099029 Akaike info criterion 1779734
Sum squared resid 1.372954  Schwarz criterion -1.758820
Log likelihood 1264712  Hannan-CQuinn criter. 1771235
Durbin-Watson stat 2498497
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En ligne de commande

» Estimer une equation par les moindres carres (MCO):
eq|l.Is(options) y ¢ x| x2
eql.Is(options) y = c(I) + ¢(2)*x| + ¢(3)*x2
» Stocker dans un vecteur I'estimation d’'une equation par
les moindres carres (MCO):
coef(3) myvector
eq l.Is(options) y = myvector(l) + myvector(2)*x| + myvector(3)*x2
» Afficher le spécification de I'equation estimee:
show eql.spec
» Afficher les resultats d’'une equation estimee:

show eq|.results
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En ligne de commande

» Stocker les residus d’'une equation estimee dans une seérie
nom_residus:

eql.makeresids nom_residus
» Afficher les résidus estimes:
eq l.resids(options)
g pour une représentation graphique

t pour une représentation sous forme de tableau

show eq|.resids

» Creer un modele a partir de I'’equation estimee:

makemodel
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Signification des tests

Student: test de significativite d’'un parametre
Fisher: test de significativité global

Test de normalite des erreurs

White: Test d’hétérosceédasticite

4
4
4
» Durbin Watson: Test d’autocorrelation
4
» Show:Test de stabilité

4

Test de colinearite
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Autres tests

» Apres avoir effectue votre regression, les test Student, de
Fisher et de Durbin-Watson figurent directement dans la
fenétre equation geneéree.

 Pour calculer dautres [ =
tests statistiques, cliquez 1o
sur le bouton View de la 100-
fenétre Equation, et 0 -
sélectionnez soit un des L,
trois type de diagnostic: -
Coefficient, Residuals ou = &0
Stdbi’ity. 50 -
» Pour revenir aux résultats .
de la regression, cliquez S S S S S
sur le bouton Stats. LENGTH
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Spécification d'un modéele

» Considérations importantes au moment du choix d’un
modele

Consequences du choix d’'un mauvais modele
Assurer la validite d’'un modele

Criteres de choix

Erreurs de specification

Remedes

vV Vv Vv Vv V9v v

Evaluation des performances de modeles
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Spécification d'un modéle

» Types d’erreurs de specification:

Omission d’une variable pertinente

Inclusion d’une variable superflue

Forme fonctionnelle erronee

Erreurs de mesure

Erreurs de specification du terme stochastique
» Detection de variables non-pertinentes:

Test de Student (pour une variable)

Test de Fisher (pour plusieurs variables)

» Detection de variables omises:
Examen des residus
Analyse de l'autocorrélation ou de ’hétéeroscedasticite
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Autocorrélation des résidus

» Apres avoir effectue votre régression, cliquez sur View de
la fenétre équation puis cliquez sur Residuals Diagnostics,
puis sur Correlegram Q Statistics. ..

» Vous devez ensuite choisir 'ordre maximal
d’autocorrelation des réesidus que vous désirez obtenir.

» Remarque

Un processus AR(1) est frequemment postule, car il traduit
I'idee qu’un choc exogene a un moment donneé a un effet
persistant mais decroissant exponentiellement avec le temps.
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Analyse des résidus

» Examen visuel des residus

L'analyse graphique des residus permet le plus souvent de
detecter une autocorrelation des erreurs lorsque :

Les résidus sont pendant plusieurs périodes consécutives, soit positifs,
soit négatifs : corrélation positive

Les résidus sont alternés : corrélation négative.

» Cependant, le plus souvent, I'analyse graphique est
delicate a interpréter.

» |l faut faire des tests d’autocorrelation:
Statistique de DW
View/Residual Diagnostics/Correlogram-Q-statistics
View/Residual Diagnostics/Serial Correlation LM Test...
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Test de Durbin et Watson

» Le test de Durbin Watson (DW) teste seulement
I'autocorrelation du premier ordre.

» Il existe un plage de valeurs pour lesquelles on ne peut
conclure.

» Dans un modele auto regressif, le test de DWV est biaise
en faveur de I'acceptation de 'hypothese nulle:
En effet, prenons le modele AR suivant
Yt = do + a, Yt-l + azxt + u,

La variable expliquee Y, dépend de ses valeurs passées.
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Test de Breusch-Pagan-Godirey

» Si les erreurs suivant un
AR(p), alors il faut tester

'egalite a zéro de tous

les coefficients de cet
AR(p).

» Dans la fenéetre equation,
aller dans View, puis
Residuals Diagnostics, puis
dans Heteroskedasticity
Tests...

6l

=l Equation: COWS Workfile: CARGILL: Other', - 0

[‘u‘iewIP‘rncl Db_iect] [F‘rintl NamEIFreezel [EstimateIFnrecastIStatsIRESids]

Representations gan-Godfrey

Estimation Output

Prob. F(2,90) 0.0003
Prob. Chi-Zguare(2) 0.0005
Prob. Chi-Square(2) 0.0009

Actual Fitted, Residual r
ARMA Structure...
Gradients and Derivatives 4

Covariance Matrix

m

Coefficient Diagnostics r

Residual Diagnostics 3 Correlogram - Q-statistics...

Stability Diagnostics 4 Correlogram Squared Residuals...

Label Histogram - Mormality Test

Serial Correlation LM Test...
C 1.704130 -

MILK_DETREND 0128591, Cisteroskedasticity Tests..

MEAT_DETREMD -0.229835 0.057370  -4.006183 0.0001
R-squared 0165342 Mean dependentvar 1.704128
Adjusted R-squared 0146794 S.D. dependentvar 2361676
3.E. of regression 2181460 Akaike info criterion 4429592
Sum squared resid 428 2891 Schwarz criterion 4511289
Log likelihood =202 8760 Hannan-Cluinn criter. 4 462579
F-statistic 8.914308 Durbin-\Watson stat 1.615005
ProhiF_octatictiry M Ann20d
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Test de Breusch-Pagan-Godfrey

4

Les regresseurs du modele peuvent comprendre des
valeurs decalées de la variable dépendante (ce qui tranche
avec les restrictions du test de DW).

Ce test est egalement applicable lorsque les erreurs
suivant un MA(q).

Si 'on ne considere qu’un AR(1), le test BG est connu
sous le nom de test M de Durbin.

La valeur p, longueur du deécalage, ne peut etre precisee a
priori. Il est inévitable de proceder a quelques

experimentations. On peut alors utiliser les criteres AlC,
HQC et SC pour choisir le bonne longueur du decalage.
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4

En présence d’autocorrélation

Trouver si 'autocorrelation est une pure autocorreélation
et non le résultat d’'une mauvaise specification du modele.

Les résidus peuvent étre dus a une mauvaise spécification
du modele ou a une forme fonctionnelle incorrecte.

Est-ce que les variables prises en compte présentent des
tendances, auquel cas il faut intégrer dans le modele le
temps (@trend). Si en changeant la spécification, la
statistique de DWV reste anormalement faible alors on
peut effectivement conclure la presence
d’autocorrelation.

Si il s’agit d’autocorrélation pure 2 MCQG
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Exemple: Nombre d’oeufs

Nombre d'oeufs 4,000
4,000
3,800 - 3,600
3,600 -
8,400+ - 3,200
3,200 -
3,000 600 | 2.800
2,800 -
400 |
2,600 -
' - 2,400
2,400+ 200 - '\ A VA .A n [\ A A A A A A
LN VAL~ A 8 e 0 l\AA/\A \\AN\AAH\ \ AV\AAI\ .N\ | \“Al\ r\'\42,000
T R T
Method: Least Squares -200 A J J \ \ \ \ \
Date: 04/1212 Time: 03:55 ! | Iy !
Sample (adjusted). 2000M02 201108 -400
Included observations: 140 after adjustments
Convergence achieved after 13 iterations -600 -\ VYD  ——+—r7b 777 T
WM& Backcast 2000M01 00 01 02 03 04 05 06 07 08 09 10 11
WVariable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob. —— Residual Actual Fitted
@TREMD 4 131685 1.372325 3.0107149 0.0031 Nombre d'oeufs par saison
COS(@TREND*2Z*@ACOS(-1)) 2824 476 113.5151 24 88195 0.0000 4,000
AR(1) 0614168 0.091338 6.724143 0.0000 3800 |
MAL1) 0232386 0112857 2059124 0.0414 5600 YVQ]'[
R-zquared 0.645605 Mean dependentwvar 3117.664 34907 Fiﬂfl
Adjusted R-squared 06377288 S.D. dependentvar 342 5012 3,200
3.E. of regression 2061311  Akaike info criterion 13.52306 3,000+
Sum squared resid 5778644,  Schwarz criterion 13.60710 2,800
Laog likelinood -942 6140 Hannan-Cuinn criter. 13.55721 2,600 4
Durbin-Watson stat 1.914672 2,400
Inverted AR Roots B1 2200 Jan Feb Mar Apr May Jun Ju  Aug Sep Oct Nov Dec
Inverted MA Roots -23 [— Means by Season |

64

Jonathan Benchimol



Test de la stabilité des parametres

4

Lorsqu’on utilise un modele sur des series temporelles,
des changements structurels peuvent se produire entre la
variable a expliquer et les variables explicatives: les
parametres ne restent globalement pas identiques sur
toute la période.

Comment detecter un changement structurel ?
Représentation graphique
Test de Chow
Le test de Chow estime deux modeles: en utilisant
’ensemble des donneées et un autre utilisant une période
restreinte. Si la différence entre les deux modeles est

significative, on peut douter de la stabilite de la relation
sur I'ensemble de la période.
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Tests de stationnariteé

» Un exemple avec le test de Dickey-Fuller Augmenté (ADF). Ce test se base

sur ’hypothese de corrélation des résidus et sur I'estimation par les MCO
des 3 modeles suivants :

e Modeéle avec constante et tendance

AX; = c+ bt + pXi—y + ij=1 i N + 5 (1.8)
e Modeéle avec constante

AXy = ¢+ pXeog + Xy 0 Xej + & (1.9)
¢ Modele sans constante ni tendance

AX, = pX¢—q + Z]F:i @ X—j + € (1.10)

sachant que les résidus sont iid.
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Exemple

» Test de stationnarite de la

serie CATTLE _NB: modele
avec tendance et constante
« en niveau », on commence

toujours par ce choix.

» Le test est plus grand que

les seuils d’erreurs a 1%, 5%

et 10%: on rejette donc

’hypothese de stationnarite.

» Remarque:il peut exister un

lien entre CATTLE_NB et
CATTLE _NB (-12).
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Mull Hypothesis: CATTLE_MB has a unit root

Exogenous: Constant, Linear Trend

Lag Length: 13 (Automatic - based on SIC, maxlag=13)

t-Statistic Prob.*
Augmented Dickey-Fuller test statistic -2.434230 0.3603
Test critical values: 1% level -4.031309
5% level -3.445308
10% level -3.147545
*Mackinnon (1996) one-sided p-values.
Augmented Dickey-Fuller Test Equation
Dependent Variable: DICATTLE_MB)
Method: Least Squares
Date: 04/05/12 Time: 13:32
Sample (adjusted): 2001M03 201110
Included observations: 128 after adjustments
Yariable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
CATTLE_MB{-1) -0.041778 0017163  -2.434230 0.0165
D{CATTLE_MB{-1)) 0.0696495 0.090855 07670949 0.4446
D{CATTLE_MB({-2)) -0.058704 0.073522  -0.812063 0.4185
D{CATTLE_MB(-3)) 0.089426 0.071652 1.248061 0.2146
D{CATTLE_MB{-4)) -0.060300 0.068146  -0.884860 0.3781
D{CATTLE_MB{-5)) 0105477 0.065093 1.620278 0.1080
D{CATTLE_MB{-6)) -0.066526 0.064880 -1.025376 0.3074
D{CATTLE_MB{-7)) 0.010814 0.063855 0169354 0.8658
D{CATTLE_MB({-8)) 0.071471 0.063255 1.129892 0.2609
D{CATTLE_MB{-9)) -0.103810 0063298  -1.640026 01038
D{CATTLE_MNB{-10}) -0.0588584 0.061768  -0.953467 0.3424
D{CATTLE_MB{-11}) 0236588 0.0595496 3969866 0.0001
Di{CATTLE_MB{-12)) 0559123 0.062498 3946225 0.0000
D{CATTLE_MB(-13}) 0172802 0.081557 2118772 0.0363
C 1.2201349 0515625 2 3663249 0.01497
@TREMD{Z000M01) -0.002825 0.001301 -2170784 0.0321
R-squared 0862473 Mean dependentvar -0.056484
Adjusted R-squared 0844054 5.0, dependentwvar 0.380733
3.E. of regression 0150351  Akaike info criterion -0.835214
Sum squared resid 2531822 Schwarz criterion -0.478710
Log likelihood 6945368 Hannan-Cuinn criter. -0.690364
F-statistic 46.825584  Durbin-Watson stat 2046391
Prob(F-statistic) 0.000000



Exemple

» Test de stationnarité de la
serie des CATTLE NB:
modele avec constante «
en niveau »: memes
remarques que
precedemment.
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Mull Hypothesis: CATTLE_MB has a unit root

Exogenous: Caonstant

Lag Length: 12 (Automatic - based on SI1C, maxlag=13)

t-Statistic Prob.*
Augmented Dickey-Fuller test statistic -1.076326 07238
Test critical values: 1% level -3.481623
5% level -Z.883930
10% level -2 578788
*Mackinnon (1896) one-sided p-values.
Augmented Dickey-Fuller Test Equation
Dependent Variable: DICATTLE_MB)
Method: Least Squares
Date: 040512 Time: 13:36
Sample (adjusted) 2001M02 201110
Included observations: 129 after adjustments
Wariable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
CATTLE_MB{-1) -0.005520 0005129  -1.076326 0.2840
D{CATTLE_MB{-1)) 0157872 0.071673 2 202655 0.0296
D{CATTLE_MB{-2)) -0.058026 0070429  -0.823902 04117
D{CATTLE_MB({-3)) 0.023190 0.067116 0345520 0.7303
D{CATTLE_MB(-4)) -0.118668 0.064361 -1.843781 0.0678
Di{CATTLE_MB{-5)) 0.091253 0.0636449 1433684 0.1544
D{CATTLE_MB({-6)) -0.120345 0.063111 -1.8906867 0.05490
D{CATTLE_MB{-7)) -0.023233 0.063667  -0.364914 0.7158
D{CATTLE_MB{-8)) 0.057153 0.063431 0801018 0.36495
D{CATTLE_MB{-9)) -0.160448 0.060994  -2.630570 0.0097
D{CATTLE_MNB{(-10) -0.045802 0.060097  -0.812049 04184
DiCATTLE_MNB{-11}) 0.211851 0.059851 2530628 0.0006
D{CATTLE_MB(-12}) 0550126 0.063071 8722268 0.0000
C 0110934 0120847 089179649 0.3606
R-squared 0.854557 Mean dependentvar -0.052409
Adjusted R-sgquared 0838116 35.D. dependentwvar 0.382057
3.E. of regression 0153720 Akaike info criterion -0.805192
Sum squared resid 2717436 Schwarz criterion -0.494825
Log likelihood G5.83490 Hannan-Cluinn criter. -0.679084
F-statistic 51.87609 Durbin-Watson stat 2180440
Prob{F-statistic) 0.000000



Exemple

» lci, on test la série

D(CATTLE_NB_SA) i.e.la

serie CATTLE_NB vue
precedemment mais
ajustee des variations
purement saisonnieres.

cattle_nb.x|2(mode=a)

Mull Hypothesis: D(CATTLE_MB_SA) has a unit root

Exogenous: Mone

Lag Length: 2 (Automatic - based on SIC, maxlag=13)

On Utilise Ie mOde additif Variable Coefficient

car notre série contient des DeATTLE NB_sacn)  -0.471070

valeurs négatives !

» |l y a stationnarite en
différence premiere.
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t-Statistic Prob.*

Augmented Dickey-Fuller test statistic -4.045129 0.0001
Test critical values: 1% level -2 881827

5% level -1.843157

10% level -1.615178
*Mackinnon (1996) one-sided p-values.
Augmented Dickey-Fuller Test Equation
Dependent Variable: DICATTLE_MNB_SA 2)
Method: Least Squares
Date: 04/05M12 Time: 13:44
Sample (adjusted). 2000M05 201110
Included observations: 138 after adjustments

Std. Error t-Statistic Prob.
0116678  -4.045128 0.0001

D{CATTLE_MB_SA(-1),2) -0.441424 0.099200  -4.449823 0.0000
D{CATTLE_MB_SA(-2),2) -0.364916 0071864  -5.0778353 0.0000
R-squared 0.556161 MWean dependentvar -0.004782
Adjusted R-squared 0.549536 S.D. dependentvar 0218616
S.E. of regression 0.146719  Akaike info criterion -0.979092
Sum squared resid 2906085 Schwarz criterion -0.915456
Log likelihood 70.55733 Hannan-Qwinn criter. -0.953232
Durbin-VWatson stat 1.966750
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Test RESET de Ramsey

» Ce test de specification utilise des modeles artificiels non
linéaires afin de les confronter au modele estime.

» Ces modeles artificiels sont composés du modele estime
plus une composante de deuxieme et/ou de troisieme
ordre multipliee par un coefficient.

» Si ces coefficients sont nuls, le modele initial est adequat.

» Deux moyens d’effectuer ce test:
View/Stability Diagnostics/Ramsey RESET Test
eq l.ramsey(options)
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Programmation

» Un programme peut étre enregistré et/ou étre utilise
et/ou modifie a l'infini.

» En automatisant un processus, et en ecrivant cela dans un
programme, vous gagnerez enormement de temps.

» Exemple:

Ecrire un programme qui permet de desaisonnaliser la serie
cattle_nb par la méthode x12 additive

Puis qui effectue la difference premiere du résultat par deux
méthodes (difference et log difféerence).

» Avant de commencer a écrire ce programme, faite cette
procédure uniquement avec votre souris...
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Un programme pour aller plus vite ?

cattle_nb.x|2(mode=a)
genr cattle_nb_sa_dl=D(cattle_nb_sa)
genr cattle_nb_sa d2=log(cattle nb_sa/cattle _nb_sa(-1))

cow_nb.x12(mode=a)
genr cow_nb_sa dI=D(cow_nb_sa)
genr cow_nb_sa d2=log(cow_nb_sa/cow_nb_sa(-1))

meat_nb.x|2(mode=a)
genr meat_nb_sa dl=D(meat_nb_sa)

genr meat_nb_sa d2=log(meat_nb_sa/meat_nb sa(-1))

» Etc...
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Vision économique

» Parfois, un simple raisonnement economique permet de

ne pas utiliser d’outils statistiques complexes:
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Vache folle 040 .
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(2004) 160 -
Crise du lait |
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Lait (marge en %)
Volaille (marge en %)

Porc (marge en %)
Viande (marge en %)
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Analyse en composantes principales

» L'ACP permet de transformer des variables corrélées en
nouvelles variables decorrelées les unes des autres.

» Obijectif:
Réduire l'information en un nombre de composantes
principales plus limité que le nombre initial de variables.

» Approche

Géomeétrique: représentation des variables dans un nouvel
espace géométrique selon des directions d'inertie maximale

Statistique: recherche d'axes indépendants expliquant au mieux
la variance des données
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ACP: un exemple

Eigenvalues: (Sum =5, Average = 1)

4

PCIl explique
98% de la
variance totale.

PCIl est une
combinaison
lineaire de
I'ensemble des
cing prix.

PCIl peut-étre
interprete
comme un
indice des prix.
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Cumulative Cumulative
Mumber Value Difference FProportion Yalue Proportion
1 4907030 4838721 0.9814 4 8907030 0.8814
2 0.068308 0.055896 0.0137 4975338 0.9951
3 0012412 0.004330 0.0025 4987750 0.9976
4 0.007582 0.002914 0.0015 4995332 0.9881
5 0.004668 - 0.0009 5000000 1.0000
Eigenvectors (loadings):
YVariable PC A1 PC 2 PC 3 PC 4 PC5
POULTRY_CPX 0446876 0470747 -0.337008 0.681373 -0.013123
BEEF_FPX 0446992 -0.466859 0477912 0.255226 -0.537309
BROILER_PX 0445021 0.587252 0487008 -0.449733 0.088403
MEAT_CPX 0447733 -0.440689 0.008650 0.030014 0777373
FPIG_CPX 0.448354 -0.146178 -0.641041 -0.516477 -0.314649
Crdinary correlations:
POULTRY CPX BEEF P¥ BROILER PX MEAT CPX PlG CPX
POULTRY_CPX 1.000000
BEEF_FX 0.964522 1.000000
BROILER_PX 0.990332 0.959240 1.000000
MEAT_CPX 0.967815 0.994382 0.960431 1.000000
PIG_CPX 0.980756 0.886330 0.8973147 0.8990496 1.000000
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ACP: un exemple

» PC2 depend negativement des prix de la viande rouge
(porc, beeuf et viande) et positivement des prix de la
viande de volaille (chair de poulet et volaille).

Scree Plot (Ordered Eigenvalues)

» Le graphique ci-contre
montre la forte baisse
entre la premiere et la
deuxieme valeur propre. ®1
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Prévision
» Apres avoir effectue une regression, cliquez sur le bouton

Forecast du menu de la fenétre équation et choisissez la
meéthode adequate.

» Preévision dynamique: pour

C h aq u e Pé ri O d e ’ I a val e u r ::f:gstn ::lff:(]'l."'.l'S Series: COW _DETREND
P révu e é Ia d ate t- I e St Series names Method
s 7 Forecastname:  cow_detrenf @ Dynamic forecast
utilisee pour calculer la = Cotonah St forecast
7 e e \ Structural (ignore ARMA)
P reVI S I O n a Ia d ate t. o | Coef uncertgaintg.-' in 5.E. calc
L M o Forecast sample Cutput
» Prevision statique: pour une — — 7] Forecast graph

| Forecast evaluation

periode au dela de la période
d’observation, cette prevision
est plus precise.

| Insert actuals for out-of-sample observations

Cancel
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Traitement des prévisions

» Pour construire des previsions statiques (lorsque
I’equation estimée contient comme régresseur la variable
expliquee retardee), les valeurs observees sont utilisées.

do eq|.fit yhat yse
Stock dans yhat et yse la série ajustee et les ecart types
aSSOcCIes.

» Pour construire des previsions dynamiques (lorsque
’equation estimée contient comme régresseur la variable
expliquée retardee), les valeurs préevues sont utilisees
lorsque I'’horizon de prevision est supérieur a |.

smpl | 100,do eql.Isy c x,smpl 101 105, do eql.forecast yhat yse.
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Dessaisonalisation

» Dessaisonalisations de base:
Xsa, = log(X.IX._|,)
Xsat = (Xt'xt-lz)lxt-lz

» Autres types de dessaisonalisation:
X1
X12
TRAMO

Moyenne mobile
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Exemple: TRAMO et données aériennes

create tramo1 m 1949:01 1970:4

sSernes x

wfill 112,118, 132, 129, 121, 135, 148, 148, 136, 119, 104, 118, 115, 126, 141, 135, 125, 149, 170
170,158, 133, 114, 140, 145,150, 178, 163, 172, 178, 199, 199, 184, 162, 146, 166, 171, 180, 193
181, 183, 218, 230, 242, 209, 191, 172, 194, 196, 196, 236, 235, 220, 243, 264, 272, 237, 211, 180
201, 204, 188, 235, 227, 234, 264, 302, 293, 250, 220, 203, 220, 242, 233, 267, 269, 270, 315, 364
347,312, 274, 237, 278, 284, 277, 317, 313, 318, 374, 413, 405, 355, 306, 271, 306, 315, 301, 356
348, 355, 422, 455, 457, 404, 347, 305, 336, 340, 318, 362, 348, 363, 435, 401, 505, 404, 359, 310
337, 360, 342, 406, 306, 420, 472, 548, 559, 463, 407, 362, 405, 417, 391, 419, 461, 472, 535, 622
606, 508, 461, 390, 432

smpl 1949:01 1960:12
show X.framoseats(runtype=t, opt="lam=-1 iatip="1 aio=2 va=3.3 noadmiss="1 seats==2", save=*)x

plot actual and linearized

graph g1.line xx_lin

g1.setelem(1) legend(Actual series)
show g1

plot actual and forecast
smpl @first 1962:12
graph g2.line x x_hat
show g2
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Autres exemple utilisant TRAMO

create tramo15 m 19831 2010:12

series x

wfill 83.6, 83.3, 90.6, 845, 89.3, 86.9, 82.8,49.9 37.8 86.3,88.9, 86.6, 86.5, 87.2,
599 816, 898 856,858,533 854, 916, 902 8206, 858.6, 846, 89.2, 84.8, 90.6,
838,895 524 883,990 929 86.2 834 8380 875 0846 912 925 937 504,
921,100.3, 94,9 881, 87.6, 91.9, 96.6, 91.4, 96.3, 7.3, 102.9, 53.1, 98.4, 102.0,
101.1,921, 902 965 1034 850, 101.2, 100.3, 99.6, 56.4, 100.8, 100.9, 105.8,
945 1007 987, 1034 1021, 1048 1077, 104.6, 60.0, 105.0, 107.3,108.8, 927,
105.0,98.9,108.4, 96.0, 107.1, 1071, 104 4, 59.8 1024, 1057, 109.2, 924, 1037,
99.0, 96.8 1022, 104.0,102.3, 104.5, 58.9, 102.8, 111.8, 106.1, 95.3, 100.3, 101.1,
104.3, 98.3, 100.3, 1028, 104.5, 58.8, 95.9, 100.7, 97.3, 86.7, 88.2, 90.3, 958.0, 90.2,
953, 96.8 97.5,56.9, 97.1,87.0,99.5 920, 91.1,95.2 1035, 97.0, 102.1, 105.50,
1027, 64.2, 1049, 104 4, 109.2 999 1042 1015, 113.8, 974 1120, 1127, 106.2,
67.4, 105.6, 1081, 1104, 95.2 1027, 1024, 106.4, 93.4, 108 .4,

series hol

holfill1,0,0,0,0,211,01,111,010111101,11101011,11,
0,011,2000201,1,00022010171000102220000401,1,
1,0,1,1,2,1,000201,1,011,31,01071001011,220101,0
1,1,001,2,201,01,00001,03201,00000011,21004001,
0,1,1,01,1,31,0001,01,1,01,1,31,0710100100122401,0
1,0,1,1,0,1,0,2 201,01

smpl @first 1996:5

show xtramoseats{runtype=t, opt="Rsa=4 va=3 ireg=1", reg="iuser=-2 nser=1
ilong=185", regname=haol, save=*)x

smpl @first 199305
graph g1.line xx_hatx_lin
al.options size(8,2)

TP

show g1 L e e e e e A e e e e A s s e e AL R e B s e e sy
1988 1989 1990 1991 1992 1993 1994 1995 1996 1997 1998
’ —— X —— Forecast of series —— Linearized series
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Analyse graphique de saisonnalités

» Exemple: quantite
d’ceufs

Une saisonnalite peut

etre dans les données.

La connaissance de la
variable nous indique
une saisonnalité.

4,000

EGGS_NB

3,800 -|
3,600
3,400 -|
3,200
3,000
2,800
2,600

2,400

21200\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\\

00

01 02 03 04 05 06 07 08 09 10 11 12

View/Graph.../Seasonal Graph/Paneled lines and means
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Analyse graphique de saisonnalités

» On obtient un graphique ventilant les informations:
Une moyenne par mois

Une serie mensuelle

. r . EGGS_NB by Season
» Juin est la période |, .

ou le nombre 800 |
d’ceufs produits s

est maximal. 3400 ]ﬁ[ﬁ[ FJ NJ
» Février est la - WZ NAZ
période basse. WZ PK

» La production est 2s0-
en croissance en %]

2,200

moyen ne sur Jan Feb Mar Apr  May Jun Jul Aug Sep Oct Nov  Dec
|’éChantI”On. |—Means bySeason|
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Analyse graphique de saisonnalités

» A partir d’'un groupe de séries temporelles, on obtient:

Russia: Total Sheep & Goats number, min heads by Season Russia: Total Pig Number, min heads by Season
26 19
24 | 18 |
22 | 17
20 16
18 15
16 14 |
14 13
Jan Feb Mar Apr May Jun Jul Aug Sep Oct Nov Dec Jan Feb Mar Apr May Jun Jul Aug Sep Oct Nov Dec
Russia: Total Cow Number, min heads by Season Russia: Total Cattle Number, min heads by Season
14 32
13 30
28 |
12
26 |
11
24 |
10
22 |
94 20
8 18
Jan Feb Mar Apr May Jun Jul Aug Sep Oct Nov Dec Jan Feb Mar Apr May Jun Jul Aug Sep Oct Nov Dec

—— Means by Season |
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Analyse des cycles

Fixed Length Symmetric (Baxter-King) Filter Frequency Response Function
200 1.2
160 1.0 | af)
- 120 0.8
20 - - 80 0.6
n 0.4
0 40
0.2
-20 0.0 N
.0 Vi
-40 T T T T T T T T T T T T -02 T T T T
2000 2002 2004 2006 2008 2010 2012 .0 A 2 3 4 5
Lait (marge en %) | —— Actual —— Ideal |
Non-cyclical
Cycle cycles/period

» Filtre de fréquence: séparer une dynamique issue d’un cycle de
celle qui n’est pas engendreée par un cycle.

Aller dans Proc sur le menu de la fenétre de la série, puis dans
Frequency Filter...
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Analyse des cycles

Hodrick-Prescott Filter (lambda=14400)

180

- 160

- 140

- 120

40 - - 100

20 - 80

0. - 60
-20
40

60 ++—r———r T

00 01 02 03 04 05 06 07 08 09 10 11 12

—— Lait (marge en %) Trend Cycle

» Filtre HP: séparer un cycle d’'une tendance
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Filtre Hodrick-Prescott (HP)

» Obijectif: dissocier les cycles de court terme et de long
terme.

» Tolérances: inflexions lentes de la tendance, en imposant
que cet ecart a la tendance ne déepasse pas une certaine
valeur representant les évolutions de la partie
conjoncturelle.

» Atout: Représentation non lineaire de la tendance.
» Lambda = 100*(nombre de période dans I'année)?

Données annuelles = |00*]2 = 100
Données trimestrielles = 100742 = | 600
Données mensuelles = |00*] 22 = |4 400

Données hebdomadaires = [00*522 =270 400
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ANOVA

» L'analyse de la variance (ANalysis Of VAriance) permet
de vérifier que plusieurs échantillons sont issus d'une
méme population.

» Ce test s'applique lorsque I'on mesure une ou plusieurs
variables explicatives categorielles (facteurs de variabilite,
de différentes modalités ou niveaux) qui ont de l'influence
sur la distribution d'une variable continue a expliquer.

» On parle d'analyse a un facteur, lorsque I'analyse porte
sur un modele decrit par un facteur de variabilite,
d'analyse a deux facteurs ou d'analyse multifactorielle
sinon.

89 Jonathan Benchimol



Tests de causalité

» Apres avoir valide la

stationnarité des
données, on peut
tester un lien de
causalité entre des
séries temporelles.

» Ci-contre, on montre

que:

90

MEAT - MILK
CATTLE - MEAT
COW - MEAT
CATTLE - COW*

Fairwise Granger Causality Tests
Date: 04/05M12 Time: 11:01
Sample: 2000M01 2012M12

Lags: 2

Mull Hypothesis: Obs  F-Statistic Prob.
CATTLE_MB_3A_D1 does not Granger Cause COW_NB_3A_DA1 138 2 49862 0.0860
COW_MNB_SA_ D1 does not Granger Cause CATTLE_NB_SA_DA 010041 0.9045
MEAT_MB_SA_D1 does not Granger Cause COW_NB_SA_DA 138 1.169749 0.3136
COW_MB_SA_D1 does not Granger Cause MEAT_MB_SA_D1 3.965449 00212
MILK_MB_SA_D1 does not Granger Cause COW_NB_SA_D1 138 0.55408 0.5754
COW_MB_SA_D1 does not Granger Cause MILK_MNB_SA_DA1 1.33505 0.2666
MEAT_MB_3SA D1 does not Granger Cause CATTLE_NB_SA_D1 138 014141 0.8683
CATTLE_MB_SA_ D1 does not Granger Cause MEAT_MNB_SA_ D1 G.18743 0.0027
MILK_MB_5SA_ D1 does not Granger Cause CATTLE_MB_SA_D1 138 210868 0.1254
CATTLE_MB_SA_D1 does not Granger Cause MILE_MB_SA_D1 1.86473 0.1590
MILK_MB_3A_ D1 does not Granger Cause MEAT_MB_SA_D1 138 0.63545 0.5313
MEAT_MB_SA_D1 does not Granger Cause MILK_MNB_SA_DA1 5 40652 0.0055
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Quelques reperes

vV VvV VvV VvV VvV VvV VvV VvV VvV VvV VvV VvV VvV Vv VY

@R2 R2

@RBAR2 R? ajusté

@SE Ecart type de la régression

@SSR Somme des carrés des résidus

@DW Durbin—Watson

@F F—statistic

@LOGL Valeur de la fonction de vraisemblance
@REGOBS Nombre d’observation de la régression
@AIC Critere d’information d’Akaike

@SC Critere de Schwartz

@MEANDEP Moyenne de la variable dépendante
@SDDEP Ecart type de la variable dépendante
@NCOEF Nombre total de coefficients estimés
@COVARIANCE(i,)) Covariance des coefficients i et j
@RESIDCOVA(i,j) Covariance des résidus de I’équation i avec ceux de

I’équation j dans un VAR ou un objet systeme. @RESIDCOVA doit étre précédé du
nom de I'objet.
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Quelques reperes

» + Addition

» — Soustraction

p * Multiplication

» / Division

» A Puissance

y > Superieur; X>Y vaut | si X est
superieur aY et vaut O sinon. ldem avec =, <, <>, <=, >=,

» D(X) Difference premiere de X, X — X(-1)

» D(X;n) Difference du nieme ordre de X

» D(X;n,s) Difference du nieme ordre de X et

difference saisonniere d’ordre s.
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Quelques reperes

<
<

v Vv VvV VvV VvV VvV Vv

LOG(X)
DLOG(X)

Logarithme naturel
Difference premiere de logarithme naturel:

LOG(X)- LOG(X(~1))

DLOG(X,n)

Difference du nieme ordre du logarithme de

X: LOG(X)= LOG(X(=n))

DLOG(X,n,s)

Difference du nieme ordre du logarithme de X

et difference saisonniere d’ordre s.

EXP(X)
ABS(X)
SQR(X)
SIN(X)
COS(X)
@ASIN(X)
@ACOS(X)
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Fonction exponentielle
Fonction valeur absolue
Fonction racine carrée
Fonction sinus

Fonction cosinus
Fonction arc sinus
Fonction arc cosinus
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Quelques reperes

>

VvV VvV VvV VvV VvV VvV VvV VvV VvV Vv Vv V9

RND
Zéro et un.

NRND
@PCH(X)
@INV(X)
@DNORM(X)
@CNORM(X)
@LOGIT(X)
@SUM(X)
@MEAN(X)
@VAR(X)
@SUMSQ(X)
@OBS(X)
@COV(X,Y)
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Nombre aleatoire uniformément distribué entre

Nombre aléatoire normalement distribué N(0;1)
Pourcentage de variation: (X—X(—1))/X(-1)
Inverse ou réciproque: /X

Densité normale standard

Distribution normale cumulative

Logit de X

Somme des X

Moyenne des X

Variance des X

Somme des carrés de X

Nombre d’observations de X valides
Covariance entre X etY
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Quelques reperes

v Vv Vv Vv V9

@COR(X)Y) Corrélation entre X etY

@CROSS(X,Y) Produit croisé entre X etY

@MOVAV(X;n) Moyenne mobile sur n périodes de X, ou n entier naturel
@MOVSUM(X,n) Somme mobile sur n périodes de X, ou n entier naturel
@TREND(d) Tendance normalisée a zéro en période d ou d est une
date ou un numéro d’observation.

@SEAS(d) Variable dummy saisonniere égale a un lorsque le
trimestre ou le mois vaut d, et zéro sinon.

@DNORM(X) Fonction standard de densité normale de X
@CNORM(X) @DNORM(X) cumulative de X

@TDIST(X, d) Probabilité que le test de Student dépasse X avec d
degreés de liberté.

@FDIST(X, n, d) Probabilité que le test de Fisher dépasse X avec n degrés
de liberté au numérateur et d degrés de liberté au dénominateur.

@CHISQ(X, d) Probabilité que le test du Chi? dépasse X avec d degrés
de liberté.
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